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Introduction



Open Domain Question Answering

오픈 도메인 질의 응답은 명시적인 단서가 제공되지 않아 위키피디아나 웹, 지식베이스 같은 데
이터 자원을 기반으로 자연어 질문에 답변하는 Task (e.g. IRQA, KBQA )



Retrieval based Open Domain Question Answering

•Retrieval-Reranker-Reader

Dense Passage 
Retrieval

(bi-encoder)

Sparse Retrieval
(TF-IDF, BM25)

Reranker
(Cross encoder)

Reader
(RC, Enc-Dec, 

FID)



Dataset - WebQA

Task

1) Source Retrieval (Question에 대응되는 sources(either Text or Image-description)

2) Question Answering ( question과 검색된 sources 기반하여 answer generation)



Our approach



Pre-trained model

OFA (ICML 2022, accepted)는 Text-Image 통합 Encoder-Decoder 모델로, 
Tiny ~ Large Size 까지 지원하고 있고, 

기존 Baseline의 Foundation model인 VLP(2020 AAAI)와 성능이 크게 10%까지 차
이가 나서 OFA를 Foundation model로 채택했다.



Model Architecture

1. Source Retrieval: Question 마다 Source가 20~40개 정도 주어지는데, 그 중에
question에 답하기 위한 적 절한 source를 찾아내야 한다. 따라서 다음과 같이
Source retrieval를 구성했다. Positive class probability를 rank score로 활용한다.

2. Question answering module: Question에 대해 검색된 Image-description 
sources와 Text sources를 취합해 answer를 생성한다.



Hard negative mining

1. 모델을 학습 후 학습된 모델을 이용해서 negative sample들을 추론하
고, negative confidence가 낮게 나오는 sample들을 hard negative 
sample으로 간주한다. 

2. Multi-Modal Source Retrieval 모델을 다시 학습시키는데, 추출된 hard 
negative를 우선으로 batch에 포함하여 학습을 진행한다.



Experiment - results

- WebQA test dataset에 대한 실험결과 -



Conclusion
• 본 논문에서는 OFA 모델을 이용하여 Multi-Modal 오픈도메인 QA를 위한 시스템을 제안했다. 
또한 hard negative mining을 통한 추가적인 성능 향상을 이루어 냈다. 

Future works
• 대용량 Image-Text 멀티모달 데이터셋을 통한 사전학습을 통해 멀티모달 모델의 성능을 더욱
향상시킬 예정.


